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Frafall blant forstearsstudenter
pa UiO

* Gjennomsnittlig frafallsrate studenter

som startet i 2021 og sluttet innen
3.sem hgsten 2022 er 36%.

 Frafallsraten varierer mellom
fakulteter: fra 21% til 59%.

* Frafallsrate fra ar til ar:
2017: 33%
2018: 32%
2019: 28%
2020: 32%
2021: 36%
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- En betydelig del av studentene faller fra

for slutten av farste studiear (Andresen &
Lervag, 2022; Gale & Parker, 2014)

- Kostbart for de enkelte utdannings-

. institusjonene og en gkonomisk
Forsknlng om 0g psykisk belastning for den enkelte

fﬁrStearSStUdenter studenten (Andresen & Lervag, 2022; Batvik et al.
2021; Reneflot et al., 2018)

v Fokus pa tilpasning til de akademiske
kravene | utdanningsmiljget kan bidra til
at studentene fagler seg integrert |

det nye utdanningsmiljget (willems et
al., 2021)
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Utfordringer ved a forebygge frafall

« Maling basert utelukkende pa

» Karakter (‘hard' measures)/ ‘1

[ = ?‘“. = Hc_;} <
« Selvrapportert studenttilfredshet GG
(‘'soft’ measures)/ Tt

o Sluttresultat

* Lite / ingen informasjon om prosess
0g progresjon underveis

* 'Student-centric' informasjon
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Viktig forskningsfunn

Frafall er en gradvis prosess
og kan ikke forklares med en
enkelt hendelse, studenters

bakgrunn eller motivasjon.

(Tinto,1975; Casanova et al., 2023;
Willems, 2023)
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Mal pa pilotprosjektet

A bygge oppdatert og tilstrekkelig kunnskapsgrunnlag for &
kunne utvikle tilpassede stgttestrukturer som vil bidra til gkt
gjennomfgring i farstestudiear.

Gjennom a identifisere:

* risikofaktorer som pavirker OG
 faktorer som bidrar til akademisk integrasjon og gjennomfgring

* kjennetegn ved fgrstearsstudenter som fullfarer farste studiear
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Muligheter i arbeid mot gjennomfgring

- Utforske akademisk integrasjon som indikasjon for
gjennomfaring / frafall

» Bruke nye metoder for a samle data:

* ‘Vanlige’ malinger (karakter, studenttilfredshet, registerdata)
« Data om prosess (digitale spor - leeringsdata, longitudinell
survey)

« Data om institusjonelle faktorer (LMS data om emner og
vurderingsformer)
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Digitale spor som informasjonskilde om prosess

Category Examples
Action Clicks per session, time per session, time
spent on task, log-in times, number of file
downloads, number of artifacts produced. Algoritmer
Result Final grades, interim grades, quiz results, 09 modeller for
group performance, submission details. a forutsi progresjon
Social Forum posts, group interaction, direction basert pa data fra
of interaction, number of responses. forste semester
. (De Oliveira et al., 2021).
Content Frequency of content views, number of

videos watched, time spent on topic, senti-
ment of messages regarding content.

Context Location of students, geographical loca-
tion, position in classroom.

Learner Prior education, age, previous courses
LS GRSITETET taken, entrance grade.




Kombinert metode for a fange kompleksitet og prosess

Datakilde Hvilken informasjon vi innvinner

Aktivitetsniva i emner
Leverte arbeidskrav, vurderingsformer

Digitale spor fra LMS
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Kombinert metode for a fange kompleksitet og prosess

Datakilde

Hvilken informasjon vi innvinner

- Aktivitetsniva i emner
Digitale spor fra LMS Leverte arbeidskrav
Digitale spor fra Mine Studier Informasjon studenter far tilgang til

Kommunikasjon rundt studier
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Kombinert metode for a fange kompleksitet og prosess

Datakilde Hvilken informasjon vi innvinner

Aktivitetsniva i emner
Leverte arbeidskrav

Digitale spor fra LMS

Informasjon studenter far tilgang til
Kommunikasjon rundt studier

Karakter
FS data Tall om studieprogression
Relevant bakgrunsinformasjon

Digitale spor fra Mine Studier
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Kombinert metode for a fange kompleksitet og prosess

Aktivitetsniva i emner
Leverte arbeidskrav

Informasjon studenter far tilgang til
Kommunikasjon rundt studier

Karakter
FS data Tall om studieprogression
Relevant bakgrunsinformasjon

*Forventninger ved studiestart
*Opplevelser av akademisk miljg og
stattestrukture

**Opplevelser underveis

Digitale spor fra LMS

Digitale spor fra Mine Studier

Sparreskjema
*ved studiestart + slutten av sem. 1 og 2
**under semesterperioden (3-4 ganger)
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Kombinert metode for a fange kompleksitet og prosess

Aktivitetsniva i emner
Leverte arbeidskrav

Informasjon studenter far tilgang til
Kommunikasjon rundt studier

Karakter
FS data Tall om studieprogression
Relevant bakgrunsinformasjon

*Forventninger ved studiestart
*Opplevelser av akademisk miljg og
stattestrukture

**Opplevelser underveis

Informasjon om innfaring, utdannings- og
velledningstilbud, osv.

Digitale spor fra LMS

Digitale spor fra Mine Studier

Sparreskjema
*ved studiestart + slutten av sem. 1 og 2
**under semesterperioden (3-4 ganger)

Kontektsdata



Prosjektplan

2023 2025
Aug-Okt Nov-Des Jan-Feb Mar-Jun Aug-Okt Nov-Des Jan-Mar Apr-Jun

Prosjektetablering [N N N N A
Litteraturgjennomgang | P

Pilotering: innsamling &
analyse av laeringsdata
intervjuguide

Pilotering alle instrumenter -------
T

Analyse av leringsdata

(S [ T I
pilotering
; HEREEEE
Rapportskriving




Prosjektdeltakere

Prosjektledere: Crina Damsa, professor, IPED/UV
Jan Dolonen, sjefingenigr, IPED

Pedagogisk utvikling og forskning:

- Anna Mavroudi, fgrsteamanuensis, IPED/LINK
Rachelle Esterhazy, fgrsteamanuensis, IPED/LINK
Stefan Schauber, fgrsteamanuensis, MED, CEMO
Rebecca Knoph, forsker IPED
Rebekka B. Wagstaffe, vitenskapelig assistent, IPED

Ansatte fra andre fakulteter pa UiO

Hasting og analyse av leeringsdata
- FS/USIT
- Data scientist (NN)



Pilotprosjekt vil bidra til a...

« samle systematisk kunnskap om
farstearsstudenters gjennomfaring
ved UiO

» skape stattestrukturer som sikrer
gjennomfaring og positiv
studieopplevelse

* bygge opp kompetanse pa omradet
analyse av digitale spor, og hvordan
det kan brukes til pedagogiske formal

ved UiO
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